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Markov chain Monte Carlo (MCMC) methoden worden gebruikt 
om steekproeven te genereren uit complexe kansverdelingen met 
behulp van een voorstelverdeling waarvan wordt aangenomen 
dat deze Gaussiaans is in ons onderzoek. Adaptieve MCMC leert 
de covariantie van het voorstel tijdens het nemen van 
steekproeven. 

We gaan in op drie verschillende aanpassingsprincipes die kunnen 
worden gebruikt om de efficintie van MCMC-samplers te 
verbeteren. Het eerste principe wordt gebruikt in Adaptive 
Metropolis (AM ), de standaard adaptieve MCMC. Het schat de 
covariantie van het voorstel met behulp van eerdere monsters 
van de keten. Het tweede is het maximale entropieprincipe dat de 
covariantie zodanig aanpast dat de entropie van het voorstel 
wordt gemaximaliseerd gezien enkele beperkingen, afhankelijk 
van of de voorgestelde steekproef werd afgewezen of 
geaccepteerd. Ten derde is er het principe dat de 
voorstelverdeling zodanig aanpast dat de kans op het genereren 
van betere zoekpunten wordt vergroot. Het gebruikt een vooraf 
gedefinieerd doelacceptatiepercentage. De laatste twee principes 
worden respectievelijk gebruikt in Gaussiaanse aanpassing (GaA) 
en Covariantiematrix Adaptatie Evolutiestrategie (CMAES), beide 
stochastische optimalisatie-algoritmen. GaA en de (1+1)-variant 
van CMAES zijn bergbeklimmers die op een eenvoudige manier 
kunnen worden omgevormd tot MCMC-samplers die hier worden 
aangeduid als M-GaA en M-CMA respectievelijk.Door het voorstel 
aan te passen met behulp van steekproeven uit het verleden, 
wordt de Markov-eigenschap van de keten en de garantie dat de 
keten convergeert naar het doel, teniet gedaan. Daarom hebben 
we verder gezocht naar de impact van afnemende aanpassing op 
de effectiviteit van de samplers. AM heeft van nature een 
afnemende aanpassing, terwijl M-GaA en M-CMA dat niet doen. 
We experimenteren met halverwege gestopte aanpassing en 
verschillende snelheden van afnemende aanpassing om de beste 
variant te vinden. Met behulp van vijf prestatiemetingen 
vergelijken we AM en de beste varianten van M-GaA en M-CMA 
op een testreeks van zeven doelverdelingen met dimensies 
variërend van 2 tot 50. 
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